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Intelligence artificielle, reseaux de neurones, apprentissage machine ?
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Intelligence artificielle et GeoData

Avec données vectorielles
mais le plus souvent, des
donnees de teledetection
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Piao, Y. (2020). When self-
supervised learning meets scene
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scene classification based on a
multitask learning
framework. Remote
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Avec données vectorielles
mais le plus souvent, des
donnees de teledetection
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Intelligence artificielle et GeoData

semantic Segmentation

Avec données vectorielles
mais le plus souvent, des
donnees de teledetection
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Exemple d’application - classification des essences
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Pace, R. (2020). Modeling ecosystem services of urban trees

to improve air quality and microclimate (Doctoral
dissertation, Technische Universitat Miinchen)




Pour aller plus loin et poursuivre les échanges ! ///// DATA:: ‘ <> Theio

Animation Regionale Thematique

Observation intégrée du Systéme Terre

DISPOSITIF

TROIS OBJECTIFS-CLES

MAILLER le territoire de lieux d'‘échanges entre
France métropolitaine | 1 producteurs et utilisateurs de données géolocalisées
(spatiales, aeriennes et in-situ) et des methodes d'analyse
associees.

/> DU PARTAGE ET DES ECHANGES

ANIMER les eéechanges entre les communautes
scientifiques et les acteurs de la gestion des territoires
pour developper les usages autour des données

[ tal
3 environnementales.
10 ART a travers le monde
DIFFUSER les informations et services pour repondre aux

besoins speéecifiques des utilisateurs de données
environnementales en region
™

+ Territoires ultra-marins ‘ﬁ DES ATELIERS DE FORMATION | __
I 4

Borgogne Franche Coma.

et Suds Responsable ART : Isabelle BIAGIOTTI
Coordinatrice : Lorette MARCOU




[ B n u n n
Exemple d’'une ART deja active depuis 2017 - Occitanie i
R|Occitanie
-
Depuis 2017, une initiative THEIA,
fusion de deux animations Midi-Pyrénées (Toulouse) et Languedoc-
En relation avec I'écosystéeme Roussillon (Montpellier),
de recherche régional portée par un acteur animation et un acteur recherche
@ \, Réseaux d’utilisateurs publics
LY/ et privés de données
= Cerema .
OpenIG CLIMAT & TERRITOIRES DE DEMAIN o .
Initiatives et appels
d’offres
Programmation d’ateliers & webinaires | collaboration sur des produits
v" A venir en 2024 : animation autour du littoral et de la pollution lumineuse | THEIA ODATIS
v’ 23-24 avril 2024 : participation a la journée sols INRAE THEIA ’
v Lancement Défis Clés O3T 2024 | présentation aux journées lancement Data Terra

v’ Juin 2023 | Webinaire produit Thermocity THEIA
v’ Atelier Février 2023 | Télédétection, agriculture& Environnement | THEIA
v’ Présentation lors des journées annuelles du CRIG Occitanie | THEIA Data Terra DINAMIS




Exemple d’'une ART déja active depuis 2016, la Bretagne A
R|Bretagne
T
Depuis 2016, une initiative THEIA,
En relation avec Pécosysteme de portée par le 2 entités soutenues par la région
recherche régional THEIA | ODATIS
UhYo| = et privés de données
W ruy U0 IRISPACE bretagne

+
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Programmation d’ateliers & webinaires | collaboration sur des produits et services | transfert aval
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REGI®NAL

CARTOGRAPHIE INTERACTIVE DE PROPRIETES DE SOLS EN
BRETAGNE




Exemple d’'une ART en cours de démarrage - ART BFC H’ A

Bourgogne-
Franche-
Comteé

DATA TERRA

;-'\
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Une initiative portée en lien avec Data

Terra et ses poles depuis 2024 par trois
entités régionales

Une ouverture en cours
aux utilisateurs publics et privés

Une ouverture en cours

aux laboratoires de la région

o de données
O @Sigogne e
CHRONO & &~ IDEO o DATOURGC "z y
ENVIRONNEMENT “BFC{% PN CoNTs e
N ‘5 Agence
Q so\W.te Régionale.. v n , . . .
ARNIA Biodiversité Enquéte régionale a venir
Aguce rigrcl d membian BOURGOGNE-FRANCHE-COMTE .
en mai 2024

BIOGBQSCIBNCBS

NRS / UBFC /EPHE 6!

Programmation de webinaires thématiques

v Webinaire mars 2024 | Forét avec THEIA
v’ Webinaire juin 2024 | Tlots de chaleur avec AERIS
v' Webinaire septembre 2024 | en cours de définition




Une ART a réactiver - Grand Est

A relancer!!

Zone
Atelier

Des laboratoires impliqués
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Depuis 2020

\‘o APPLICATIONS
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W
Theia

Laboratoire des sciences de I'ingénieur
de |'informatique et de 'imagerie

ltnage
Ville
Environnement

Un ART active jusqu’en 2016 et 2019 — en

—

Participation au GT Occupation des sols

lien avec projet site KALIDEOS

9% APPLICATIONS
“‘\) SATELI.ITE

GEOGRANDI-ST
Réseaux d’utilisateurs publics

et privés de données

Site Alsace

|:¥*, https://alsace kalideos. fr/
& Kalideos

Des images optique/radar en accés libre : [ 2015-2016 | Aonas [ Zone

- Pléaides [ 2016-2021 /. GEOGRANDEST 2\ Beher
Y7/ W ———
- Images SAR (ALOS2 / TerraSAR-X)
Accés via le catalogue dinamis

- Pléaides uniqument mono ? Qst en cours ATELIER « IMAGERIE SATELLITAIRE »

APPLICATIONS POUR LA GESTION DES
TERRITOIRES

News - Continuité 2022
- Encours de discussion avec le CNES
- Activités de 2021 -> poursuivies en 2022

- Pas de nouveaux comptes possibles tant pas formalisés

Nouveaux contacts NOVELTIS : S é (

- Elise.belakebi-joly@noveltis.fr et Florian.Poustomis@noveltis.fr 74 STRASBOURG cnes k/ Kalideos
B  MAISON DE LA REGION

S OH - 17w ©The|o

P ILTS

JiCU3E - @ o @

v’ Atelier « imagerie satellitaire » - Metz, Chalon, Strasbourg
v Programmation d’images Pléaides annuelle sur EMS
v" Webinaire Région (Artificialisation, Prairies) — par A2S




Informer Partager Produits d’intérét régionaux

PRODUITS

M TELEDETECTION, MODELISATION,
SANTE & ENVIRONNEMENT

Y DONNEES, METHODES & SERVICES
aic- - PouRLE LITTORAL

i -
Les données spatiales F O R E T S
pour suivre & conserver les

" - A%

CARTES DE PREDICTION DE PROPRIETES DES SOLS EN
LANGUEDOC-ROUSSILLON

Atelier co-porté par I’ART
GéoDEV : 1 journée de
présentation, 1 journée
de formation

Webinaire organisé dans le Atelier thématique

cadre de I'ART Bourgogne- co-porté par 'ART Bretagne
Franche-Comté 105 participants sur 1,5 jour
150 participants

THERMOCITY

Observer le CLIMAT URBAIN :

Données, méthodes et services

+ Participation au réseau Expertise Territoire du Ministére de la Transition Ecologique
(webinaires des 23 et 30 avril 2024)

+ Participation aux GéoDataDays a Nantes les 19 et 20 septembre 2024




